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GRAFBEAGYAZO (GRAPH EMBEDDING) ALGORITMUSOK

Cel: Grafok — alacsonydimenzios euklideszi vektorok
m strukturalisan hasonlo grafokhoz kozeli vektorok
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Kéet gyakori megkozelités:
m Spektralis tulajdonsagok alapjan

m Természetes nyelvfeldolgozassal (NLP) analog modon,
cstcsok kornyezetével

(8



MERESI FELADAT

Klasszifikacios feladathoz el6feldolgozasként hasznalhatjuk a
beagyazott grafokat

2
3 [0.25,0.4,-0.67,0.1,0.04...]
vektor




MERESI FELADAT

1) 5 kiilonb6z6 modellel generalt random grafok

2) 8 grafbeagyaz6 algoritmus:
» NetLSD, FeatherGraph, FGSD, LDP, Graph2Vec, GL2Vec,
GeoScattering, SF
» KarateClub package, alapértelmezett beallitasok

3) 6 klasszifikacios feladat modellekre, paraméterekre

» logisztikus regresszio Newton CG optimalizaloval
> train-test: 0.75 - 0.25




GRAFOK GENERALASA

Kb. 450 graf 1000-1100 csuccsal

Otféle modell:
m Barabasi-Albert-modell
m Dualis Barabasi-Albert-modell
m Holme & Kim-algoritmus
m Erd6s-Renyi-modell
m Random regularis graf

90-90 adott modellbél — 10 vagy 20 adott paraméterrel
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KLASSZIFIKACIOS FELADATOK — MODELLEK

m Barabasi-Albert tipusok: a Barabasi-Albert, dualis
Barabasi-Albert és Holme-Kim modellek
3 kategoria, benniik kb. 70 graf a tanité halmazban eés 20-22
graf a teszt halmazban

m Kiilonbozo jellegii modellek: Barabasi-Albert, Erdés-Rényi
és random regularis graf modellek
3 kategoria, benniik kb. 70 graf a tanité halmazban és 20-22
graf a teszt halmazban

m Minden modell: mind az 6t hasznalt modell
5 kategoria, benniik Rb. 70 graf a tanité halmazban és 20-22
graf a teszt halmazban
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KLASSZIFIKACIOS FELADATOK — PARAMETEREK

m Barabasi-Albert paraméterei: Barabasi-Albert modell
paramétere
6 kRategoria, benniik Rb. 10-15 graf a tanité halmazban és 3-5
graf a teszt halmazban

m Dualis Barabasi-Albert-modell paraméterei: dualis
Barabasi-Albert modell paramétere
5 kategoria, benniik Rb. 14-17 graf a tanité halmazban és 4-5
graf a teszt halmazban

m Barabasi-Albert tipusok paraméterei: a Barabasi-Albert és
dualis Barabasi-Albert modell paraméterei
6 kategoria, benniik kb. 25-35 graf a tanité halmazban és
5-10 graf a teszt halmazban




EREDMENY

Accuracy of graph embedders on different tasks
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Legjobbak: FGSD, GeoScattering, LDP, FeatherGraph




EREDMENY ERTEKELES

Runtime of embedders on Barabasi-Albert random graphs
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Sajnos az FGSD és a GeoScattering lassd...
LDP egyszer( és gyors modszer, meglep6en jo!
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