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Az adatok tisztitasa

A legfontosabb adat a felhasznaldk leirdsai
A félév végén csak az angol nelvii leirdsokra hagyatkoztunk
Tisztitds:

@ stopwordok

e emojik

@ tokenizalas
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Hasznalt algoritmusok

Két f6bb probléma:

@ szavak atalakitdsa vektorokkad

o dimenzidcsokkentés
Amiket prébaltunk:

o Word2Vec

e PCA, KPCA, T-SNE
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Word2Vec

@ neurdlis haldkon alapszik
e CBOW, SG modell
@ one-hot-encoding — bedgyazott vektorok

o fontos paraméterek: bedgyazott vektorok mérete, window size
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PCA, KPCA

PCA:
@ vesszilk az adathalmazra legjobban illeszkedd vektort

o /. [épés: vessziik az adathalmazra legjobban illeszkedd vektort, mely
merOleges az elsé i — 1 kivalasztott vektorra

@ a kapott vektorok a fékomponensek

@ elsé k fokomponens — az adat egy k dimenzids térbe
transzformalhaté

KPCA:

@ otlet: az adat transzformialdsa egy m dimenzids térbe, ahol linedrisan
szeparalhaté

o ehhez kernel: ICjj = (o(xi), &(x;))

o gyakori vélasztas a Gauss vagy a polinomialis kernel
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T-SNE

@ adatpontparokhoz valdsziniiség normilis eloszlas szerint

@ a kétdimenzids tér pontparjaihoz szintén valdszinliség t eloszlas szerint

@ minimalizdljuk a KL divergenciat
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Klaszterezés 2 dimenziéban
o a leggyakoribb szavakat klasztereztiik
o dimenziécsokkentéshez T-SNE
o klaszterezéshez DBSCAN
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Felhaszndldk kategorizalasa és klaszterezése

A kategéridk a leggyakoribb szavak klaszterei
Minden felhasznaléhoz egy vektor:

Do Ui

|description(user)|

Vuser =

o klaszterkozéppontoktdl vald tavolsag

o klaszterektdl valé minimalis tavolsag

Szeiler Pal Twitter felhasznalék kirdndulasi szokdsai 9/11



Osszekapcsolds az €l6z6 félévvel

Az el6zo félévben végzett tavolsigméréseket megnéztiik klaszterenként
Nagy kiilonbségeket nem tapasztaltunk

Osszehasonlitottuk, hogy honnan tweetelnek a kiilonb6zé klaszterbe sorolt
userek

Itt mar jelentOs eltérések vannak
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Tovabbi tervek

@ A kiilonboz6 klaszterekbe tartozé felhasznaldk preferencidinak
megismerése

o Ajanldrendszer épitése
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